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1. MOTIVASYON

BUyuk sehirlerde nufus yogunlugunun artmasi sehir
gUvenliginin saglanmasini zorlastiran énemli bir
problem sahasidir. Sosyal yasamin modellenmesinde
kullanilan, aranmakta olan belirli kisilerin bulunmasi,
kalabalik yogunlugunun analizi, kalabalik benzetimi,
anormal ve tehlikeli durumlarin saptanip
degerlendiriimesi, isaretlenen kisi ve/veya gruplarin
takibi, kamuya acik alanlarin tasarlanmasi, spor
musabakalarinin degerlendiriimesi, muze ve kultlr-
sanat toplanti alanlarinin tasarlanmasi ve giris-cikis
yonetimi gibi konularda statik géruntu ve video

Kalabalik davranis analizi ve kisi sayimi igin derin é6grenme alanindaki son gelismeler arastirmacilara
geleneksel yontemlerde karsilasilan bircok zorlugun asiimasini saglamaktadir. Ozellikle probleme
uygun ozniteliklerin secilmesi 6nemli miktarda deney ve tecrlbe gerektirmektedir. Bilgisayarl goru
problemlerinde de kullanilan evrisimli sinir aglari insan gérme sistemini en iyi modelleyen ozellesmis
bir yapay sinir agidir. Bu yapinin daha basarili sonuglar vermesi hem &éznitelikleri secmek icin bir islem
yapmak gerekmemesi hem da daha derin katmanlarda gortntUlere ait Gst dlzey 6zelliklerin
ogrenilmesinden kaynaklanmaktadir. Bdylece arastirmacilar kalabalik sahnelerin analizi icin farkli
evrisim ve ortaklama (pooling) katmani konfigurasyonlar ile modeller tasarlayarak derin 6grenmeden
faydalanmaktadir.
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Intiyac duyulmaktadir.
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Sekil 1: Genel bir evrisimli sinir agi gésterimi

4. SONUCLAR

Veri Seti UCF CC 50/ Shanghai Tech-A

Evrisimli Sinir  Yontem MSE MAE
AQi Temelli Derin
Ogrenme Modeli EEREII gall 924 Parallel Module Deep Convolutional Network Model -
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Shallow Convolutional Network Model | . .
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Sekil 2: Tasarlanan iki CNN Modelinin Birlestirilmesi ile Elde Edilen Kalabalik Yogunluk Haritasi

Tablo 1: Kalabalik veri kimelerinden érnekler:
UCSD (a), Mall (b), UCF CC 50 (c), WorlExpo'10 (d), ShanghaiTech Part-A (e), ShanghaiTech Part-B (f)

Tahmin Edilen Kisi Sayisi=646, Ground Truth=634
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