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1. Ozet 4. Deneyler

Seyrek kodlama tabanli ¢evrimici sozlilk 6grenme yaklasimini literatiirde ilk kez hiperspektral Oran-Bozulma Performanslari:
goruntdlerin sikistirilmasi icin adapte eden hibrit bir yontem onerilmistir. Bu yontemde, cesitli

Rate-Distortion Comparison Rate-Distortion Comparison

2]
o

seyrek temsil algoritmalari seyrek kodlama problemini ¢ozmek amactyla kullanilmistir. Farkl: ) I J—— *
seyrek temsil algoritmalar1 ile diger sikistirma algoritmalar1 oran-bozulma performanslari agisindan %55 ;?50

karsilastinlmislardir. Bilgi koruma performanslar1 da anomali tespit uygulamasi ile ayrica ° o i .
ol¢tilmistiir. Deneysel sonuclar kanitliyor ki bit hizi arttikca yakinhk bazh eniyileme ve Kor T Gaores e A 0_'18Ratgi&ps}_};i”;i‘li;di”ﬁ.?lfh°r§72§'ear3i§g

sikistirmali 0rnekleme algoritmalarina ait sikisttma performanslar1 diger algoritmalardan tstin
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Doéniistimlii bir stirecte agagidaki denklemler ¢ozilir: . Onerilen yontem sabit s6zluk kullanan sikistirma yontemlerinden
| ] daha Iyl sonug vermigtir.
1. Seyrek kodlama: 2. Sozluk glincelleme: | ‘ . ' [ ‘ '
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Cikti: Seyrek katsayilar a ornekler X;
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Onerilen yontem (kor sikistirmali 6rnekleme algoritmasi ile
Coziim: Blok koordinat inis yontemi kullanildiginda) yuksek sikistirma oranlarinda en-yuksek-
teknoloji yontemden daha 1yl sonuc¢ vermistir.

COzum: Cesitli seyrek temsil algoritmalari Cikti: Yeni sozlik D,

*Mairal et. al. calismasinda ispatlandig:r Uzere: Egitim kimesi sonsuza giderken ampirik

maaliyet yerine beklenen maaliyetin minimum degerini bulmak yeterlidir [1]. Anomali Tespit Performanslari:
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1: Rastgele ilk s0zlik D, olusturulur 1 1) \ | Taban izleme algoritmasi
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4: Hiperspektral gorintiden rasgele x.eR", 6rnek piksel [ O B S
secilir O | 58 O
o “seyrek kodlamTa problem (;ozquTr ) _ PSNR:62.74 |- . PSNR:60.80 ||.. . PSNR:50.30 |-
6: A=At t+owor ve By =By_1+Xop glincellenir * Seyrek katsayllar ve so6zlik - - (. = ’
7: S0zIuk D, guncellemek icin Algoritma 2 kullanilir | elemanlari icin eksi olmayan kisit S IR )N . 9 5 G RN

8: En son dgrenilmis Dy sozliik bulunur uygulanmistir: gy >0, dij 20 . Onerilen yontem vyakinlk bazli eniyileme algoritmasi ile

kullanildiginda yuksek sikistirma oranlarinda diger
algoritmalardan daha iyi sonug¢ vermistir.

* COzUm icin cesitli seyrek temsil
algoritmalari kullaniimistir.

En dustk mutlak blzulme ve
aylklama algoritmasi
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Algoritma 2
1: tekrarla

2:j=1,... k icin 5. Sonuglar

3: D, matrisinin j ‘inci kolon degerleri guncellenir o o -y ) o ) _
Mairal et. al. calismasinda Onerilen cevrimigi s0zluk ogrenme yontemi literatlirde ilk kez
_ Xk A _ kxk _ Ny XK sikistirma amaciyla (¢ boyutlu hiperspektral gérintilere gore adapte edilmistir. Onerilen bu hibrit
D_[dl’""dk]e R ’A_[al""’ak]e R and B_[bl’""bk]e RT yontem en-ileri}-]teknoloji yontemler de dahil literatirdeki batin ydntemlerden daha iyi
performans gostermistir.
4:Uj = 1 _ (bj ~Da; )+dj and d = 1 ujand E; :\/Z‘dt- _gt1 * Yontem cesitli seyrek temsil algoritmqlan Ile kullanilmistir. Yakinhk bazh (_aniyil_eme ve kor
: ACj,j) maX(Hujuz’l) Ny sikistirmali  6rnekleme algoritmalar1 ile kullanildiginda 0.5 bps ve (zerindeki sikigtirma

K oranlarinda en 1yi sonuclar alinmstir [2].
> E; * Ornek olarak AIRBUS’a ait Pleiades uydusunun 3 bps gibi yiksek sikistirma oranlarinda
)=l hiperpsektral goruntu sikistirmasi gerceklestirdigi bilindigi icin, dnerilen yontemin gercek hayatta
yiksek sikistirma gergeklestirmek i¢in kullanilabilecegi diisiiniilmektedir.
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7. gerceklesenene kadar E < Esik degeri

8: Yeni sozlik D Algoritma 1 icinde kullanilir Refe rans I al
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