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GENIS OZET

Optimizasyon problemlerinin ¢6ziumu icin kesin metotlar (dogrusal programlama (DP), tam
sayi-karisik DP, dogrusal olmayan programlama (DOP), tam sayi-karisik DOP) onerilmistir. Bu
kesin metotlar bazi problemler icin uygun zamanlarda cozumler uretemediginden sezgisel
metotlar (Genetik Algoritma (GA), Parcacik Stru Optimizasyonu (PSO), Yapay Ari Kolonisi (YAK),
Agac Tohum Algoritmasi (ATA) vb. ) onerilmistir. Sezgisel metotlar optimal ¢cozimu garanti
edemese de uygun zamanlarda optimal coziume yakin sonuclar uretebilmektedir. Bu tez
kapsaminda son vyillarda gelistirilmis olan ATA ile kisith ve ayrik optimizasyon problemlerinin
cozumu icin yeni yaklasimlar gelistirilmistir. ATA, (Kiran, 2015) tarafindan onerilmis, agaclar ile
tohumlari arasindaki iliskiyi modelleyen iteratif bir meta sezgisel arama algoritmasidir. Surekli
optimizasyon problemlerinin ¢cozimu icin onerilmis ATA’'nin kisith ve ayrik optimizasyon
problemleri icin literaturde onerilmis herhangi bir cesidi yoktur. Bu tez kapsaminda yenilik
olarak ATA kisith (Babalik ve ark., 2018) ve ayrik (ikili) (Cinar ve Kiran, 2018) optimizasyon
problemlerini cozmek icin yeniden yapilandirmis ve performansinin artirilmasi saglanmaistir.
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